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⼀、项⽬介绍

本项⽬构建了《诡秘之主》⼩说的知识图谱，数据主要来源于《诡秘之主》百度百科与《诡秘之主》

⼩说原⽂。构建本图谱的⼯作主要分为以下⼏个部分：��

1. 数据爬取与预处理��

2. 关系抽取��

3. 属性提取��

4. 构建问答系统

⼆、数据爬取与预处理

2.1�百度百科数据爬取�

我们针对⽹络⼩说《诡秘之主》进⾏了数据爬取⼯作，旨在构建⼀个包含⼈物、剧情等相关信息的训

练集语料库。具体实现过程中，我们采⽤了requests_html库以实现对⽬标⽹⻚的访问，并利⽤该库获

取⽹⻚的HTML内容。随后，我们运⽤了BeautifulSoup库对⽹⻚内容进⾏了深⼊的解析，以提取出所

需的有效信息。

详细的爬取流程如下所述：⾸先，我们从百度百科针对《诡秘之主》⼩说的相关词条中提取出⼩说中

出现的关键信息，如⼈物名称、序列名称以及势⼒名称等，并记录下这些词条的URL地址，以便于后

续的⽹⻚访问操作。在获取到这些URL地址后，我们对每个URL进⾏了独⽴的访问，并从中提取出各个

词条的详细信息。通常情况下，百度百科的词条内容包括简介部分和正⽂部分，我们需要对爬取到的

数据进⾏适当的处理，以转化为结构化的数据格式，以便于后续的分析和应⽤。

爬取的数据如下所⽰：



2.2�构建实体列表�

我们针对⽹络⼩说《诡秘之主》的实体识别任务，采取了基于匹配的策略。鉴于⽹络⼩说中的实体名

称通常与现实世界有较⼤的差异，同时百度百科提供了关于这些实体的全⾯介绍，且涉及的实体类型

相对较少，我们决定利⽤这些已有资源来辅助实体识别。

具体⽅法是，⾸先从爬取的数据中提取出实体的名称和类型，以此构建⼀个实体列表。在此过程中，

我们特别注意到在《诡秘之主》⼩说中，同⼀⼈物可能会有多个不同的称呼。例如，⼈物“克莱恩·莫

雷蒂”可能会被称为"梅林·赫尔墨斯","愚者"或“周明瑞”。因此，在构建实体列表时，我们需要对这

些不同的称呼进⾏统⼀处理。为了保证⽂本预处理的准确性，我们在处理原⽂⽂本时也会对这些不同

的称呼进⾏替换和统⼀，以确保实体识别的⼀致性和准确性。

2.3�⽂本数据预处理�

为了对⽹络⼩说《诡秘之主》进⾏有效的⽂本分析，我们⾸先对原⽂⽂本进⾏了预处理，旨在提⾼后

续实体识别和信息提取的准确性。预处理的具体步骤包括：

1. 清理原⽂：我们⾸先移除了原⽂中与作者相关的内容，这些内容通常与⼩说的实际情节⽆关，可能

会⼲扰后续的数据分析。



2. 名称统⼀：针对⼩说⽂本中⼈物的多种称呼，我们根据之前构建的实体列表，将不同的称呼统⼀为

⼀个标准名称，以消除⽂本中的歧义。

3. 句⼦分割：我们按照标点符号（如句号、问号、感叹号等）对⽂本进⾏分句，从⽽将⻓⽂本切分为

独⽴的句⼦单元，便于后续的处理。

4. 实体匹配：在分句后的⽂本中，我们根据实体列表进⾏匹配，仅保留包含两个及以上实体的句⼦。

这些句⼦更有可能包含关键信息，对于构建知识图谱和实体关系⽹络具有重要价值。

5. 过滤短句：为了确保数据集的质量，我们去除了过于简短的句⼦，因为这些句⼦往往缺乏⾜够的信

息量，不利于后续分析。

通过上述步骤，我们构建了⼀个经过预处理的原⽂数据集，为后续的实体识别和信息提取⼯作打下了

坚实的基础。

数据集⽰例如下：

三、关系抽取

3.1�基于LLM的关系抽取�

我们为⼈物、地区和序列间指定了如下关系：



⼤语⾔模型有着强⼤的⽂本理解与处理能⼒。我们通过EasyInstruct这⼀⼤语⾔模型操作框架，使⽤⼤

语⾔模型对⼩说数据集中的⽂本进⾏初步的关系标注。考虑到⼤语⾔模型的成本问题，我们使⽤了

OpenAI的GPT-3.5�Turbo模型对⼩说原⽂数据集中5%的数据进⾏了关系的初步标注，结果展现为（原

⽂，关系，头实体，尾实体）的四元组形式，⽰例如下：

当然，由于提供的上下⽂有限，加上⼤语⾔模型存在的“幻觉”问题，其有的时候⽆法完全按照我们

的指⽰回答问题，例如，返回⼀个不在限定关系中的结果，这个时候，就需要⼿动对⽣成的数据集进

⾏数据清洗，剔除那些不符合要求的数据条⽬，以免影响后续的训练。

3.2�基于DeepKE的关系抽取�

在使⽤LLM对数据进⾏初步矫正，以及⼈⼯的再次矫正后，我们就得到了⼀个可供DeepKE进⾏关系抽

取训练的训练集。由于训练集规模较⼩（约1000条数据），我们使⽤Bert+LSTM⽹络模型，在预训练

模型的基础上进⾏训练。由于使⽤的Bert模型;⼤⽀持512⻓度的输⼊，因此在训练之前，还需要对过

⻓的⽂本进⾏剔除。

在Bert+LSTM模型上训练50个epoch后，得到;终的预测模型。预测效果如下所⽰：�

在⼩说数据集上对所有实体对进⾏预测，剔除置信度过低的预测结果。预测数据存储为（关系，头实

体，头实体类型，尾实体，尾实体类型）



再次对数据进⾏⼿动清洗，并与之前标注过的训练集进⾏合并，即获得;终的预测数据。

四、属性提取

在属性提取部分，我们的⽬标是从⽹络⼩说《诡秘之主》中提取出⼈物和序列的相关属性。这些属性

包括但不限于⼈物的别名、性别、晋升途径，以及国家的名称，⾸都等。为了实现这⼀⽬标，我们采

取了以下步骤：

1. 结构化数据利⽤：我们⾸先从百度百科的简介部分提取出结构化的数据。由于百度百科的简介通常

以表格形式呈现关键信息，这为我们提取属性提供了便利。

2. 异常属性筛选：在提取过程中，我们注意到⼀些属性可能是异常的，或者与⼩说的情节⽆关。为了

确保数据的质量和相关性，我们对这些属性进⾏了筛选和剔除。

3. ⽆关属性过滤：除了异常属性，我们还需要去除那些与⼩说情节⽆关的属性，例如由⼩说改编的电

视剧或其他衍⽣作品的信息。



4. 属性字典构建：经过筛选和过滤后，我们将提取出的属性以类似于字典的格式组织起来，每个属性

作为⼀个键值对存在。

5. JSON⽂件写⼊：;后，我们将构建好的属性字典写⼊JSON⽂件中保存，以便于后续的数据分析和

应⽤。

属性的内容和结构⽰例如下：

{
  "⼈物": [
    {
      "名称": "克莱恩·莫雷蒂",
      "别名": ["周明瑞", "愚者"],
      "性别": "男"
      "序列途径": "“愚者”途径"
    },
    {
      "名称": "阿尔杰·威尔逊",
      "别名": ["倒吊⼈","倒政委"],
      "性别": "男",
      "序列途径": "“暴君”途径"
    }
  ],
  "国家": [
    {
      "名称": "鲁恩",
      "⾸都": "⻉克兰德",
      "官⽅语⾔": "鲁恩语",
      "主要宗教": "⿊夜⼥神教会、⻛暴之主教会、蒸汽与机械之神教会、⼤地⺟神教会",
      "货币": "铜便⼠、银苏勒、⾦镑"
    }
  ]
}
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以上就是我们在属性提取部分的⼯作内容和结果展⽰。通过这些步骤，我们能够有效地从原始⽂本中

提取出有⽤的属性信息，并将其保存为结构化数据。



五、可视化和知识问答

将知识图谱导⼊neo4j进⾏可视化，部分图谱如下所⽰�

与此同时，我们也实现了简单的问答系统




